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Nequi es una compafnia de financiamiento Dentro de la Gerencia, se ha identificado que la Objetivos
totalmente digital. Actualmente, la empresa principal causa de rechazo de creditos a los
ofrece creditos de bajo monto a sus usuarios. usuarios es su capacidad de pago. Por esta razon, . . .

_ _ , . _ _ _ _ Desarrollar un modelo de machine learning para estimar la carga
La Gerencia de Riesgo de Crédito determina se ha reconocido la necesidad de estimar |la carga financiera maxima de los egresos financieros de clientes Nequi, con
que usuarios seran elegibles para recibir financiera maxima aplicable a cada cliente. el fin de mejorar la precision en la evaluacion de su capacidad de

pago en el flujo de preaprobados al interior del area de riesgos de

créditos y cuales seran los montos a prestar. i

Establecer las métricas de negocio y los requerimientos

= 7 - P del area de riesgos de credito en relacion con Ia
Construccmn Varlable de respuesta IntrOd u CCIOn estimacion de cuotas de tarjetas de crédito, para definir el
impacto del proyecto en el proceso de flujo de
| | | preaprobados
| | —
" . © “ En el presente poste!’ € pres_enta el desarrollo _de Explorar y analizar los datos historicos comprados a la
Sin mora Sin mora Sin mora Mora un modelo de machine learning como alternativa central de informacién financiera, con el objeto de

, - datos y detectar tendencias que puedan afectar el
uso de la metodologia CRISP — DM. Este modelo endimiento del modelo.
\. J -

pretende predecir la carga financiera maxima de

¥ cierto segmento de clientes para el trimestre
Mediana de las S - s : : o
cuotas sin mora S|gwente a su fecha de ejecucion. Con este Implement_ar ellrnodelo de ma(_:hlnellearnlrlg_de regresion
oo \ prOyeCtO se espera reflnar Ia estlmaCK')n de Ia para la estimacion de la carga financiera maxima
uota . : :
(méxima ) »  Variable de respuesta capacidad de pago de cada cliente, de manera tal
que se refleje su realidad financiera y permita a la Evaluar el mejor modelo de machine learning en funcién de
Compaﬁl’a ofrecerles créditos que se ajusten 3 SUS las metrlce}s _de desempeno, con el objetivo de cumplllr con
: C e . . los requerimientos minimos exigidos por la mesa de riesgo
necesidades individuales, optimizando la gestion do crédito
del riesgo.

Seleccionar el mejor modelo en funcion de las meétricas de
desempeno de modelos de machine learning y de negocio,
a fin de garantizar que la solucion propuesta de respuesta a
las necesidades especificas del negocio

Metodologia

Documentar los hallazgos encontrados y los

Métricas de . s Seleccion del . . hiperparametros del modelo de machine learning, para
. Implementacion . Documentacion facilitar el despliegue del modelo en caso de ser aprobado
negocio del modelo mejor modelo del modelo por la mesa de riesgos de Nequi

Documentar el modelo y los hallazgos encontrados
durante la ejecucion del proyecto, a fin de tener
informacion que soporte Ila toma de decisiones
relacionadas a capacidad de pago ante Ia

Superintendencia Financiera y MRM de Bancolombia.

Analisis Evaluacion del Documentacion de ConCI usiones
exploratorio modelo hiperparametros

La estimacion de la cuota financiera maxima de los
clientes juega un papel fundamental en el proceso
de flujo de preaprobados.

Resultados

Los clusteres por carga financiera maxima son una

] solucion viable descubierta durante el EDA

1. Se construyd un modelo con un alcance de
700.000 clientes y un MAPE de 33.33% 3.0 -
2. Se formaron tres clusters de clientes; clientes
con capacidad de pago alta, baja y media
. Se implementd un modelo XGBoost
. Se obtuvo un mejor modelo con un MAPE del
33.33% en OQT.

El modulo de informacion del burd es mas
explicativo para la variable de respuesta.
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del modelo, especificamente en entrenamiento,
testeo y OOT.
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cuota final con tdc

5. Seleccion dell XGBoost como mejor modglo El  algoritmo  XGBoost tiene el  mejor

6. Documentacion de los mejores N comportamiento para el caso de negocio
hiperparametros para modelo XGBoost -

7 Documentacion parcial de hallazgos | Los mejores hiperparametros tienen un balancade
encontrados durante la ejecucion  del ool entre capacidad predictiva y generalizacion
proyecto o i : : ; 5 ;

ingreso bruto leb

La documentacion del modelo es importante ya que
permite la reproducibilidad del mismo en el tiempo

‘ El ajuste de hiperparametros afecta la calibracion
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